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Penentuan kondisi mentok siap potong umumnya masih dilakukan secara manual
berdasarkan pengamatan visual, sehingga hasil identifikasi cenderung subjektif dan
tidak konsisten. Oleh karena itu, penelitian ini menerapkan metode Convolutional
Neural Network (CNN) dengan arsitektur MobileNetV2 karena memiliki
kemampuan klasifikasi citra yang baik serta efisien untuk diimplementasikan pada
perangkat mobile. Penelitian ini bertujuan untuk membangun sistem klasifikasi
mentok siap potong dan belum siap potong secara otomatis berbasis citra digital.
Proses penelitian meliputi pengumpulan dataset citra mentok, tahap pra-
pemrosesan berupa resize, normalisasi, dan augmentasi data, pelatihan model
menggunakan TensorFlow, serta implementasi model ke dalam aplikasi Android
berbasis TensorFlow Lite. Evaluasi dilakukan menggunakan metrik accuracy,
precision, recall, dan F1-score pada tujuh skenario pengujian yang berbeda. Hasil
penelitian menunjukkan bahwa model MobileNetV2 mampu melakukan klasifikasi
dengan baik, dengan skenario terbaik memperoleh nilai accuracy sebesar 96%,
precision sebesar 96%, recall sebesar 96%, dan F1-score sebesar 96%. Selain itu,
hasil pengujian black box menunjukkan bahwa seluruh fitur pada aplikasi dapat
berjalan sesuai kebutuhan pengguna dalam melakukan identifikasi mentok siap
potong secara otomatis.
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BAB I
PENDAHULUAN

A. Latar Belakang

Mentok (Cairina Moschata) merupakan salah satu jenis unggas air
yang memiliki nilai ekonomi tinggi di Indonesia karena dagingnya digemari
serta mengandung protein yang lebih tinggi dibandingkan daging ayam
(Watiningsih & Retnowati, 2020). Di Kabupaten Sleman, Yogyakarta,
budidaya mentok memiliki potensi besar dalam memenuhi kebutuhan pasar
kuliner lokal yang banyak menggunakan daging mentok sebagai bahan
utama (Nustini & Allwar, 2021). Namun, dalam praktik budidaya dan
distribusi, sebagian peternak maupun pedagang masih mengandalkan
penilaian visual untuk menentukan kelayakan potong, yang sangat
bergantung pada pengalaman individu. Metode ini kerap menyebabkan
ketidakkonsistenan dalam penilaian kualitas mentok yang siap dipasarkan.

Berdasarkan hasil wawancara dengan Bapak Supiyanto, seorang
pedagang penyetan yang berjualan di Jl. Supriyadi, Kertosono, diketahui
bahwa pasokan mentok beliau diperoleh dari pemasok tetap bernama Pak
Nor yang berjualan di Pasar Kertosono. Dalam proses penerimaan barang,
beliau tidak melakukan pengecekan kondisi mentok secara rinci karena
telah mempercayakan kualitasnya kepada pemasok tersebut. Namun
demikian, pada waktu tertentu seperti ketika harga mentok meningkat atau
menjelang hari raya, beliau sesekali menerima mentok yang belum siap
potong dengan ukuran tubuh lebih kecil dari standar. Kondisi tersebut
berdampak pada penurunan kualitas produk yang dijual. Situasi ini
menegaskan pentingnya penerapan metode identifikasi kondisi mentok siap
potong yang lebih objektif dan konsisten guna mengurangi kesalahan
penilaian manual yang selama ini masih bergantung pada subjektivitas
individu.

Kemajuan teknologi kecerdasan buatan (Artificial Intelligence/Al),

khususnya di bidang computer vision, telah memberikan dampak signifikan



dalam berbagai sektor termasuk peternakan. Penelitian oleh (Kholil et al.,
2022) membuktikan bahwa metode Convolutional Neural Network (CNN)
mampu mengklasifikasikan penyakit infeksi pada ayam melalui citra feses
dengan akurasi di atas 95%. Selanjutnya, penelitian oleh (Kencana ef al.,
2025) menerapkan MobileNetV2 untuk klasifikasi jenis ras ayam dan
memperoleh akurasi sebesar 95,67%. Kedua penelitian ini mengindikasikan
bahwa teknologi deep learning efektif dalam mengenali karakteristik visual
unggas secara otomatis dan akurat.

Berdasarkan temuan tersebut, pendekatan deep learning dengan
arsitektur MobileNetV2 dinilai sesuai untuk diterapkan dalam klasifikasi
mentok siap potong. Arsitektur ini dikenal ringan dan efisien dalam
pemrosesan citra tanpa mengurangi performa akurasi (Musa ef al., 2025),
serta telah terbukti memberikan hasil klasifikasi unggul di berbagai domain
aplikasi (Chen et al., 2025). Pada penelitian ini, model akan dioptimalkan
melalui teknik data augmentation dengan variasi sudut pengambilan gambar
dan kondisi pencahayaan sehingga mampu meningkatkan kemampuan
generalisasi model terhadap kondisi lapangan yang beragam.

Sebagai solusi, penelitian ini mengusulkan pengembangan sistem
klasifikasi mentok siap potong berbasis citra digital menggunakan metode
Convolutional Neural Network (CNN) dengan arsitektur MobileNetV2.
Dalam penerapannya, sistem akan melakukan klasifikasi terhadap dua
kategori kondisi mentok, yaitu siap potong dan belum siap potong,
berdasarkan karakteristik visual yang terekstraksi dari citra mentok.
MobileNetV2 dipilih karena memiliki struktur yang ringan dengan kinerja
klasifikasi yang unggul pada berbagai aplikasi visi komputer berbasis citra
(Alzubaidi et al., 2021), sehingga diharapkan dapat menghasilkan sistem
yang efisien dan akurat dalam mendukung proses identifikasi kondisi

mentok di lapangan.



B. Identifikasi Masalah

Berdasarkan penjelasan diatas dapat diidentifikasi beberapa masalah

antara lain sebagai berikut :

1.

Penentuan kondisi mentok siap potong masih mengandalkan
pengamatan visual dan pengalaman peternak atau pedagang sehingga
bersifat subjektif.

Penilaian yang subjektif berpotensi menyebabkan kesalahan dalam
menentukan kelayakan potong mentok dan berdampak pada kualitas
produk yang dipasarkan.

Diperlukan suatu sistem berbasis pengolahan citra yang mampu
melakukan identifikasi kondisi mentok secara otomatis dan objektif

untuk membantu proses pengambilan keputusan.

C. Rumusan Masalah

Berdasarkan latar belakang dan identifikasi masalah diatas maka

rumusan masalah sebagai berikut:

1.

Bagaimana merancang sistem klasifikasi citra mentok yang mampu
mengidentifikasi kondisi mentok siap potong dan belum siap potong
secara otomatis dan objektif menggunakan metode Convolutional
Neural Network (CNN) dengan arsitektur MobileNetV2?

Bagaimana kinerja sistem klasifikasi citra mentok berbasis CNN dengan
arsitektur MobileNetV2 dalam membedakan kondisi mentok siap
potong dan belum siap potong berdasarkan metrik accuracy, precision,

recall, dan F1-score?

D. Batasan Masalah

Batasan masalah yang akan digunakan dalam penelitian ini adalah

sebagai berikut:

1.

Dataset yang digunakan hanya mencakup citra mentok lokal yang
umum dibudidayakan di Indonesia dan dipelihara di wilayah Desa
Kudu, Kecamatan Kertosono, Kabupaten Nganjuk, serta tidak

mencakup jenis unggas lain maupun varietas mentok lainnya.



Dataset citra yang digunakan dalam penelitian ini berjumlah sekitar
3.000 citra yang terdiri atas dua kelas, yaitu mentok siap potong dan
mentok belum siap potong.

Mentok siap potong didefinisikan sebagai mentok yang telah mencapai
umur dan ukuran tubuh yang sesuai untuk dipasarkan atau dipotong,
sedangkan mentok belum siap potong merupakan mentok yang masih
berada pada masa pertumbuhan. Validasi kelas dilakukan bersama
peternak yang berpengalaman sebelum proses pengambilan citra
sehingga setiap data memiliki label yang sesuai dengan kondisi
sebenarnya.

Metode yang digunakan dalam penelitian ini adalah Convolutional
Neural Network (CNN) dengan arsitektur MobileNetV2.

Data yang digunakan dalam penelitian ini berupa citra digital (image)
mentok lokal yang diperoleh dari peternakan di Desa Kudu, Kecamatan
Kertosono, Kabupaten Nganjuk, Jawa Timur. Pengambilan citra
dilakukan dengan berbagai sudut pandang dan kondisi pencahayaan
yang berbeda untuk meningkatkan keragaman data dan kemampuan
generalisasi model.

Hasil keluaran dari sistem klasifikasi berupa informasi kategori mentok

siap potong atau belum siap potong berdasarkan hasil analisis citra oleh

model CNN.

. Tujuan Peneltian

Berdasarkan rumusan masalah dan batasan penelitian, maka tujuan

penelitian ini dirumuskan sebagai berikut:

l.

Merancang dan membangun sistem klasifikasi citra mentok yang
bersifat otomatis dan objektif untuk membedakan kondisi mentok siap
potong dan mentok belum siap potong menggunakan metode
Convolutional Neural Network (CNN) dengan arsitektur MobileNetV2.
Mengevaluasi kinerja sistem klasifikasi citra mentok berbasis CNN
dengan arsitektur MobileNetV2 berdasarkan metrik accuracy,

precision, recall, dan F'I-score.



F. Manfaat Penelitian
Bagian ini menjelaskan manfaat yang diharapkan dari penelitian
yang dilakukan, baik dari sisi teori maupun praktik. Manfaat tersebut
diuraikan sebagai berikut:
1. Manfaat Teoretis
Penelitian ini diharapkan dapat memberikan kontribusi terhadap
pengembangan ilmu pengetahuan di bidang deep learning, khususnya
dalam penerapan arsitektur MobileNetV2 untuk klasifikasi citra hewan
ternak. Selain itu, penelitian ini dapat menjadi referensi akademik bagi
pengembangan studi serupa yang berfokus pada penerapan
Convolutional Neural Network (CNN) dalam mengenali objek ternak
berdasarkan citra tubuh.
2. Manfaat Praktis
Penelitian ini diharapkan menghasilkan model klasifikasi citra
mentok yang akurat dan efisien, sehingga dapat mendukung
pengembangan aplikasi berbasis mobile atau sistem pendukung
keputusan untuk membantu peternak dalam mengidentifikasi kondisi
mentok secara otomatis. Hasil penelitian ini juga dapat dijadikan dasar
pengembangan teknologi kecerdasan buatan (Al) di bidang peternakan
unggas lokal, guna meningkatkan efisiensi dan produktivitas di era

digitalisasi pertanian dan peternakan.
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